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Utilizando os dados coletados pela PNAD 1999, o artigo investiga a influéncia
das caracteristicas individuais e das familias de criangas e adolescentes entre 5
e 17 anos residentes nas regiées Sudeste e Nordeste do Brasil sobre as escolhas
ocupacionais: somente participar da forga de trabalho, somente estudar, realizar
ambas as atividades ou ndo executar nenhuma atividade. Todas as estimacées
necessarias para o estudo foram calculadas incorporando o plano amostral da
PNAD. Como concluséo, observou-se que a atividade da crianga esta relacionada
com as condi¢ées de vida e o nivel de pobreza aos quais esta submetida. Quanto
menos instruida for sua mée, maior a chance de uma crianca abandonar a escola,
sendo que viver no Nordeste implica uma maior chance de realizar ambas as
atividades, ao passo que residir no Sudeste implica uma maior chance de

permanecer fora da forga de trabalho.

Introducao

Durante a uUltima década, o nimero de
acbes e de programas que buscam a
erradicacao do trabalho prejudicial ao
desenvolvimento das criancas e dos
adolescentes aumentou consideravelmente
no Brasil. Ainda assim, estatisticas oficiais
fornecem evidéncias sobre a dificuldade em
alcancarmos uma solucao concreta e
definitiva para tal problema. Estima-se, com
base nos dados coletados pela Pesquisa
Nacional por Amostra de Domicilios (PNAD)
de 1999, que 3,2 milhdes de individuos com
idade entre 5 e 14 anos participavam da
forca de trabalho no Brasil naquele ano,
representando 2% da populacao' total
estimada.

Os estudiosos apontam a comple-
mentacao da renda domiciliar como sendo
o principal motivo da insercdo da crianca
no mercado de trabalho. As camadas
economicamente menos favorecidas da

sociedade constituem um grupo social
caracterizado por um nivel educacional
muito baixo e por um alto indice de
desemprego. O baixo nivel educacional,
devido, principalmente, ao abandono
escolar, pode ser associado a falta de
instituicoes de ensino publico ou mesmo a
baixa qualidade do ensino prestado.

A auséncia de professores qualificados
ou motivados, o déficit de vagas nas
instituicoes proximas a residéncia e a falta
de material escolar (por exemplo, mesas e
cadeiras para os alunos, bem como livros
didaticos) sdo problemas notérios em
escolas localizadas nas areas mais ca-
rentes e fora dos grandes centros urbanos
do pais. Nas comunidades carentes dos
grandes centros urbanos é possivel
observar, também, a ocorréncia do aban-
dono escolar devido ao recrutamento de
criancas e adolescentes para a execugao
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de atividades relacionadas ao trafico de
drogas (cf. Misse, 1997). Entretanto, a
permanéncia de uma crianga ou adoles-
cente na escola é determinada sobretudo
pela decisdo dos pais. Este fato é observado
inclusive nas camadas mais pobres da
sociedade, mesmo quando as instituicoes
de ensino ndo sao atrativas (cf. Souto de
Oliveira, 1994).

Nem sempre as criancas e os adoles-
centes abandonam a escola para participar
do mercado de trabalho. Uma parcela signi-
ficativa destes esta fora da escola e fora da
forca de trabalho. No ano de 1999, perten-
ciam a este grupo 2,6 milhdes de criancas
e adolescentes entre 5 e 14 anos, repre-
sentando 1,6% da populacgao total do Brasil
(PNAD/IBGE, 1999). Comparando este
quantitativo ao total de individuos da mesma
faixa etaria que participavam da forca de
trabalho (3,2 milhdes), nota-se que nao s6
o trabalho infantil deve ser tratado como
fonte de preocupacao no que diz respeito a
questao da crianca e do adolescente, mas
também o excedente de criancas e adoles-
centes que nao sao inseridas nem no
universo escolar, nem na forca de trabalho.

Considerando que a pobreza e a
concentragao de riqueza sdo alguns dos
principais fatores que contribuem para a
existéncia do trabalho infantil, este artigo
concentra a analise dos dados em apenas
duas regides geograficas brasileiras, o
Sudeste e o Nordeste, regides altamente
desiguais em termos de renda e nivel de
desenvolvimento. A base de dados utili-
zada é proveniente da Pesquisa Nacional
por Amostra de Domicilios (PNAD) realizada
pelo Instituto Brasileiro de Geografia e
Estatistica (IBGE) no ano de 1999. O grupo
etéario de interesse é composto por todas as
criancas e adolescentes de 5 a 17 anos
residentes nas regides geograficas defini-
das acima. Para caracterizar a situacao
ocupacional foram consideradas quatro
categorias ocupacionais mutuamente
exclusivas, a saber:

a) somente participa da forca de trabalho;
b) somente estuda;

) participa da forgca de trabalho e estuda;
d) ndo participa da forca de trabalho nem
estuda.
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Com o intuito de analisar simulta-
neamente as quatro categorias, aplica-se
um modelo multinomial logistico condi-
cionado nas caracteristicas individuais da
crianca, caracteristicas dos pais e carac-
teristicas do domicilio em que residem.
Adicionalmente, a modelagem estatistica
desenvolvida neste artigo incorpora o
desenho amostral da PNAD em seu
procedimento de estimacao, reconhecendo
que a pesquisa é definida sob um plano
amostral complexo. Cabe ressaltar que este
tema ja foi estudado por Leme e Wajnman
(2000) e por Corseuil, Foguel e Santos
(2001), mas sem a incorporacao do plano
amostral da pesquisa utilizada.

Apresenta-se, a seguir, 0 conceito de
trabalho infantil e as leis nacionais que o
definem. Na terceira secao sao descritas
as caracteristicas e o plano amostral da
PNAD/IBGE e na quarta secao sao defini-
dos os conceitos para a analise de dados
amostrais complexos. A teoria referente ao
modelo multinomial logistico empregado na
analise dos dados da PNAD ¢é descrita na
secao que se segue. Finalmente, na sexta
secao encontram-se as analises e, na
sétima, a conclusao do artigo.

Trabalho infantil

O trabalho infantil & associado a po-
breza e esta, por sua vez, a um processo
histérico de crescimento econdmico, nao
sendo decorrente das caracteristicas
individuais ou morais dos individuos. Nos
paises em desenvolvimento, e nos subde-
senvolvidos, observam-se um maior nimero
de pessoas vivendo em condicoes de
pobreza e altas taxas de participagao das
criancas e adolescentes na forca de
trabalho. O mercado de trabalho disponivel
para os mais pobres &, em geral, restrito a
ocupagoOes cuja remuneracdo mensal é
muito baixa. Ha casos em que o exercicio
desta atividade ocorre em locais nao
propicios, estando os trabalhadores sujeitos
a acidentes de trabalho e, em muitos casos,
colocando suas vidas, ou salde, em risco
permanente. Além disso, alguns trabalhos
podem ter caracteristicas de exploragao,
tais como: muitas horas de atividade;
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atividade e vida nas ruas; remuneragao
inadequada; atividade que impede o acesso
a educacgéo; atividade que compromete a
dignidade e a auto-estima, como escravidéo,
trabalho servil e exploragdo sexual; atividade
prejudicial ao pleno desenvolvimento social
e psicolégico.

Trabalhos com tais caracteristicas,
quando realizados por criancas ou adoles-
centes, determinam as circunstancias do
trabalho infantil (trabalho penoso, preju-
dicial ao desenvolvimento da crianga e do
adolescente). Nas zonas urbanas, criangas
e adolescentes perambulam pelas ruas
vendendo balas, engraxando sapatos ou
empurrando carrinhos de feira, enquanto
nas areas rurais trabalhadores infantis
freqUentemente nao sdo remunerados mo-
netariamente e, em muitos casos, trabalham
ou ajudam na colheita para a prépria
subsisténcia.

Por outro lado, o trabalho realizado por
criancas e adolescentes pode nao ser
penoso e nao ter caracteristicas de explo-
racao, colaborando para o desenvolvi-
mento de novas habilidades e do senso de
responsabilidade das criancas e adoles-
centes. Para ser aceito pela sociedade, é
necessario que este trabalho vise ao bem-
estar das criangas e ao acesso a educagao?.
A Constituicao Federal Brasileira proibe o
trabalho a menores de 16 anos, exceto para
aqueles que trabalham na condicao de
aprendizes, cuja idade minima é 14 anos.

Nos ultimos anos, observou-se a cria-
cao de inumeros projetos destinados a
erradicacao do trabalho infantil no Brasil.
Estes projetos séao voltados para a distri-
buicao de recursos as familias que possuem
criancas e adolescentes trabalhando, pois
consideram que a insuficiéncia de renda é
um dos principais fatores de insercao da
crianca e do adolescente no mercado de
trabalho. A condicdo de dependéncia das
familias com relagédo as suas criangas para
a geragao de renda é o ponto inicial do

chamado ciclo de pobreza, no qual as
familias pobres consideram o trabalho
infantil como sendo, talvez, a Unica valvula
de escape contra a fome e a miséria.

Em alguns casos, a remuneragao
obtida pela crianca ou pelo adolescente
representa a Unica fonte de renda das
familias ou constitui parte significativa do
orcamento familiar. A insercao no mercado
de trabalho ocorre por influéncia direta dos
pais, na busca de complementacado do
orgamento doméstico, transformando o
trabalho das criancas numa solucao de
curto prazo para os problemas das familias.

As criancas e os adolescentes que
deixam de estudar para participar do
mercado de trabalho estao, no futuro, sujei-
tos a ocupacgoes de baixa remuneracao® e
a condigcdes precarias de trabalho. A falta
de oportunidade, assim como de pers-
pectiva no futuro, induz a formagao de um
ciclo penoso para a crianga que se insere
no mercado de trabalho precocemente. No
futuro, este “adulto”, ao constituir sua
familia, continuara vivendo sob as mesmas
condigdes de penuria observadas quando
crianca, estabelecendo-se um ciclo de
pobreza, reflexo da falta de oportunidades
e de sua baixa qualificacao profissional.

[...] a baixa escolaridade, causada pela
entrada precoce no mercado de trabalho,
tem o efeito de limitar as oportunidades de
emprego a postos de trabalho que nao
exigem qualificacdo e que dao baixa
remuneragao, mantendo o jovem dentro de
um ciclo de pobreza ja experimentado pelos
pais. (Silva e Kassouf, 2001)

A Pesquisa Nacional por Amostra de
Domicilios - PNAD/IBGE

A Pesquisa Nacional por Amostra de
Domicilios (PNAD/IBGE) tem como objetivo
produzir informagodes que auxiliem o estudo
do desenvolvimento socioeconémico do
Brasil. O plano amostral da pesquisa

2Por exemplo, projetos realizados por empresas, ou desenvolvidos por agremiagdes culturais e esportivas, nos quais a participagao
em atividades esportivas ou profissionalizantes é condicionada a um bom aproveitamento escolar.

3 Estudos relacionam uma melhor remuneragdo mensal a um maior nivel educacional e de qualificagéo profissional (Barros,
Henriques e Mendonga, 2000). Os trabalhadores ndo qualificados ingressam no mercado de trabalho da informalidade, principal-
mente no setor de servigos, estando sujeitos as dificuldades inerentes a precarizacdo do mercado de trabalho.
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permite a obtencao de resultados para a
totalidade do pais*, para cada uma das re-
gides geograficas e para cada estado brasi-
leiro. A amostra tem um desenho complexo
em multiplos estagios denominado
Amostragem Estratificada de Conglome-
rados em Multiplos Estagios de Selegao.

A primeira etapa para a composicao
do desenho amostral é a definicdo dos
estratos. Para isso, os municipios sédo
classificados como auto-representativos
(AR)® e nao auto-representativos (NAR).
Cada municipio AR é considerado um
estrato, ao passo que os municipios NAR
sdo agrupados em microrregides que
constituem estratos. Dentro de cada estrato
sao selecionadas as unidades primarias
de amostragem (municipios), com proba-
bilidade proporcional ao tamanho da
populacéo residente estimada pelo ultimo
censo demografico anterior a data da
pesquisa®.

No segundo estagio, as unidades de
amostragem (setores censitarios) sao
selecionadas, em cada municipio, com
probabilidade proporcional ao tamanho,
utilizando-se o nimero de unidades domi-
ciliares por setor, obtido também pelo
Ultimo censo demografico. Em média, os
setores censitarios localizados nas zonas
urbanas sao compostos por 300 domicilios
e os da zona rural, por 200.

Os domicilios sao selecionados dentro
de cada setor censitario escolhido no estagio
anterior. Este procedimento é realizado com
equiprobabilidade mediante uma selecao
sistematica com partida aleatéria, asse-
melhando-se em muito com uma amostra
aleatéria simples. Sao coletadas informa-
coes de todos os residentes em um domicilio
selecionado.

Analise de dados amostrais complexos

A analise de dados provenientes de
pesquisas por amostragem que incorpora

“Exceto a area rural daregiao Norte.

niveis de complexidade - estratificagao,
conglomeracédo (em um ou mais niveis) e
probabilidades desiguais de selegao — é
denominada andlise de dados amostrais
complexos. A incorporacado do plano
amostral na estimagcdo de medidas des-
critivas populacionais permite a obtencao
de estatisticas nao viciadas com respeito
ao desenho amostral.

E muito comum por parte de pesqui-
sadores a utilizacao dos microdados (dados
coletados) da pesquisa ignorando este tipo
de informacao. Ao calcular as estimativas
de interesse, 0s pesquisadores assumem
que os dados sao provenientes de uma
amostra aleatdria simples (AAS), onde as
observacdes sao independentes e identi-
camente distribuidas (IID), ou utilizam os
dados como se fossem informacdes cole-
tadas a partir de um censo demografico.

Os pacotes estatisticos, em geral, ndo
possuem rotinas adequadas para incor-
porar as complexidades do plano amostral.
As estimativas pontuais dos parametros sao
influenciadas pela ocorréncia de pesos
amostrais distintos, enquanto as estimativas
de variancia (precisdo) dos estimadores
dos parametros do modelo séo influen-
ciadas também pelos efeitos de estratifi-
cacao e conglomeragao’.

O estudo analitico (formulagao de
modelos) em uma pesquisa amostral é
fundamentado na inferéncia associada a
estimacao pontual dos parametros de
interesse, a precisédo das estimativas pon-
tuais e a construgao de intervalos de confian-
¢a para as estimativas pontuais. O calculo
da variancia das estimativas desempenha
papel essencial na realizagdo da inferéncia
analitica, permitindo a avaliagéo da precisao
das estimativas, bem como a construgao de
intervalos de confianga e a formulagao de
testes de hipoteses sobre os parametros dos
modelos.

Um dos métodos para a avaliar o im-
pacto da incorporacdo do plano amostral

5 Municipios auto-representativos sdo aqueles com populagao maior do que um tamanho predefinido ou que fazem parte da regiao

metropolitana.

¢ Todos os municipios auto-representativos estao incluidos na amostra, s6 ocorrendo esta etapa de selegao para os estratos

formados por municipios ndo auto-representativos.
”Mais detalhes em Pessoa e Silva (1998) e Leite (2001).

50



Leite, PG. e Silva, D.B.N.

Revista Brasileira de Estudos de Populacéo, v.19, n.2, jul./dez. 2002

sobre a precisao das estimativas foi de-
senvolvido por Kish, sendo denominado
Efeito do Plano Amostral (EPA ou Deff —
Design Effect), cuja expressao é dada por:

_ Varverd( ﬁ )
 Vargs(B)

onde Var,,(f) é a variancia estimada
incorporando o plano amostral efetiva-
mente utilizado e Vara.s(f) é a variancia
estimada supondo o plano amostral igual a
uma amostra aleatéria simples.

O objetivo principal desta medida é a
comparacao entre planos amostrais no
estagio de planejamento de pesquisas
(Pessoa e Silva, 1998). Valores elevados
do EPA destacam a importancia da consi-
deracdo do verdadeiro plano amostral
efetivamente utilizado na estimacéo das
variancias associadas as estimativas dos
parametros. As estimativas das variancias
baseadas em hipoteses de AAS subes-
timam os resultados corretos, conforme a
descricao abaixo:

EPA <1 - varidncia sob AAS

superestimada;

EPA =1 - nao ha diferenca entre as

estimativas de variancia;

EPA >1 - variancia sob AAS

subestimada.

Pessoa e Silva (1998) apontam uma
certa dificuldade no célculo da referida
medida para fins analiticos. Skinner, Holt e
Smith (1989) desenvolveram outra medida,
contornando as dificuldades do EPA de
Kish, denominada EPA ampliado (Meff —
Misspecification Effect). Diferentemente da
primeira, esta nova medida tem utilidade
para fins analiticos e avalia a tendéncia de
um estimador usual (consistente), calcula-
do sob hipétese de IID, em subestimar ou
superestimar a variancia verdadeira do
estimador pontual. O EPA ampliado é
definido por:

EPA ( [’3\,‘1)0) _ Werd(B )
Everd( UO)

onde v, = V;p(B) é um estimador usual
(consistente) da variancia do estimador sob

8 Detalhes em Pessoa e Silva (1998).

a hipotese de observagoes IID;  Wvera( B ) é
a variancia do estimador sobre o plano
efetivamente utilizado; Everd(v,) é a espe-
ranca do estimador usual sob o plano
amostral efetivamente utilizado.

Quanto maior o valor do EPA e do EPA
ampliado, menor sera a probabilidade real
de cobertura do intervalo de confianca para
o parametro de interesse, caso o intervalo
seja calculado sem considerar o plano
amostral da pesquisa (cf. Pessoa e Silva,
1998). Faz-se necessdria, entdo, a incor-
poragao do plano amostral na inferéncia
analitica quando os dados sdo provenientes
de uma amostra probabilistica.

A modelagem de dados provenientes
de uma pesquisa amostral com niveis de
complexidade sem a correta especificacao
do plano efetivamente utilizado pode apre-
sentar problemas de superestimagao ou
subestimagao dos parametros do modelo
e das variancias dos estimadores. No caso
de modelagem paramétrica, a incorpo-
racao do plano amostral permite a
obtencédo de estimativas robustas. E pre-
ciso ter muito cuidado na producao de
estatisticas provenientes de pesquisas
com planos amostrais complexos, dado
que nao basta incorporar somente o fator
de expansao (peso) de cada unidade
amostral nos célculos. Deve-se também
considerar os efeitos de conglomeragao e
estratificacdo da amostra em questao, pois
estes afetam as variancias das estimativas
dos coeficientes, influindo diretamente
sobre a decisao a respeito da significancia
dos parametros do modelo. A maioria dos
pacotes estatisticos considera os pesos
amostrais como replicacdes, gerando
estimativas para as variancias muito
subestimadas®.

Método de estimagao de parametros
incorporando o plano amostral

Seja i o indice que representa um ele-
mento de uma populacao, tal que i contém
(resume) as informacoes referentes ao es-
trato, a unidade primaria de amostragem
(UPA) e ao elemento em uma dada unidade
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primaria. Suponha que se observa o con-
junto de variaveis aleatérias (y;.x;) prove-
nientes da populacéo U, onde y, é a variavel
resposta e x, € um vetor de caracteristicas
(variaveis explicativas) associadas a cada
i,talquei [J U. Adicionalmente, assume-se
que y,,...,y, séo lID, com funcédo de
densidade f(y p) ,onde B é um vetor de
parametros desconhecidos de interesse. A
funcao de verossimilhanca e o logaritmo da
funcao de verossimilhanca populacional
s8o descritos por:

Legsy.x)=11 f(y:B)

/(E,y.,g-)=.2 log[f(y,B )l
sendo /(B,y,x.) o logaritmo da funcao de

verossmllﬁarllga associado ao modelo,
onde B é o vetor de parametros com
dimenséo p x 7, x, € um vetor de dimenséo
1x p, definido para todo i [J U.

Entado, para uma populacéo finita, os
parametros B séo determinados através da
solucdo de um sistema de equacdes
definido por:

G(B)=2, 4 (B:y,.x)

By X))
op
escores do elemento i,V i O U.

O sistema acima é composto por p
incognitas que representam elementos do
vetor de parametros (3. Igualando-se G(p)a
zero, a solucao do sistema determina as
p estimativas que compdem o vetor do
estimador f, denominado estimador de
maxima-verossimilhanca para 8, quando y,
é conhecido ViOU.

Numa pesquisa amostral nao sao cole-
tadas informacdes sobre toda a populacéao.
Os elementos de uma amostra pertencem
a um conjunto s selecionado da populagao
U.QuandoiOs, G(E):iEZUu,.(E;yI X
pode ser estimado empregando-se um
estimador linear ponderado da forma

G(E):gs‘/'/,»u,-(ﬁ;xyz,), onde w, sdo os
pesos previamente definidos. O estimador
de Pseudo Méxima-Verossimilhanca de B é
a solucdo do sistema de equacao, cujas
equacodes sao dadas por:

G(p) =% wui(B;y,x)=0

onde u. = é o vetor p x 1 dos
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A partir da equagao acima e possivel
estimar a variancia assintética de B utilizan-
do a matriz de primeira ordem da expansao
da série de Taylor para o estimador de
pseudo maxima-verossimilhanca. Assim, o
estimador da variancia assintotica é dado

por: B .
oG(p) . s oG(B)

v VIZwWu (B;y,x )| ==L

® [ B fs] [fsw‘u’ B K‘H[ﬁﬁ BJ

onde Vlzgsw" u, (ﬁ;yj,gi):l é um estimador

consistente para a variancia do estima-
dor do total populacional dos escores.
Binder (1983) mostrou que a distribui-
cdo assintdtica de B é normal multiva-
riada, fornecendo uma base para inferén-

cia sobre B sob amostras grandes, tal que

V(B) (B B)~NM(0;1).

De acordo com Pessoa e Silva (1998),
0s pesos w, devem ser tais que satisfagam
algumas condicoes, a saber: os estimado-
res devem ser assintoticamente normais,
nao viciados e com estimadores de
variancia consistentes. Estas condicbes
sao satisfeitas quando a probabilidade de
inclusdo na amostra da i-ésima unidade da
populacgdo, i=1,2,...,N, € maior do que zero
(17> 0) e, simultaneamente, a probabilidade
de inclusdo conjunta da i-ésima e j-ésima
unidades da populacéo, i# j, é também
maior do que zero (n > 0). Cabe ressaltar
que os estimadores de pseudo maxima-
verossimilhangca nao sao Unicos, pois
existem diversas maneiras de definir os
pesos w, Entretanto, utiliza-se usualmen-
te o estimador de Horwitz-Thompson pa-
ra totais, cujos pesos sado dados por
W =—— ,Vies.

O modelo multinomial logistico

O uso do modelo multinomial logistico
é adequado para os casos em que a variavel
resposta é qualitativa e nominal com J
possiveis categorias. Cabe ressaltar que
neste caso ndo existe vantagem alocativa
entre as J categorias, isto é, ndo existe
ordenacado entre as categorias (Powers e
Xie, 2000).
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Para a estimagao é necessario definir
uma das J possiveis categorias de resposta
como base, isto é, as probabilidades das
outras J-1 categorias serao estimadas com
relacao a categoria base. Qualquer cate-
goria de resposta pode ser considerada
base para a estimagao dos parametros. De
forma a facilitar a notacao, a categoria de
resposta (J) serd sempre usada como base.
A equacao do modelo é definida como:

ln[c)m:—/b(i)}ln [Fﬂx}ln[ﬂ]:m[i‘ljzgiﬁwg d-1
P(Y=Jlx) Plx 0; 0, T
K
By .
A necessidade de ter uma categoria
base, cujos coeficientes estimados serao

iguais a zero, deve-se a questdo de identifi-
cabilidade dada por:

J J-1
2.0.=1,=0 =1-2 0.VIi.
iJ j=1 if

X.
onde x,B,=2 x,B,

J=11

A partir das equagdes acima € possivel
representar as probabilidades de cada
categoria j como funcao das variaveis
explicativas do modelo na forma:

eii: L_’E]) Vi=1,...,J
ZeXp(z,B)
st

onde B,= 0.

Conclui-se, entao, que para um modelo
com K variaveis explicativas e J categorias
sdo estimados (K+1) x (J-1) parametros.
Nota-se, também, que o modelo logistico é
um caso particular do modelo multinomial
logistico quando J = 2.

Em geral, a interpretagcdo dos parame-
tros do modelo multinomial logistico é reali-
zada através da analise das vantagens e
razdes de vantagens, bem como da espe-
cificacao dos efeitos marginais das proba-
bilidades para cada caracteristica x, de x.

No primeiro caso, a vantagem de per-
tencer a categoria j em relacao a pertencer
a categoria base J é dada por:

v,:ﬂ = exp(é,ﬁ,) Vj=1,2,..,J-1
Iy

O logaritmo da vantagem é funcao

linear de x; tal que:

/n(\g)_/n[ﬁj =x,B, Vj=1,2,..,J1
0y

Quando a variavel explicativa é repre-
sentada por uma variavel indicadora, ou
medida em escala binaria, a interpretacao
do efeito da variavel na vantagem em favor
da ocorréncia do evento j e direta. Um
coeficiente f8 i Positivo indica que maior
serd a chance de ocorrer 0 evento na cate-
goriaj do que na categoria base J, enquanto
um coeficiente negativo indica a ocorréncia
de relagao oposta.

Quando o interesse é medir a vantagem
da categoria j em relacao a dois subgrupos
diferentes de x,, € necessario calcular a razéo
de vantagens. Seja 6, a probabilidade de
pertencer a categoria j e seja x, uma variavel
continua, entdo a razao de vantagens de
x,=x,"+1 sobre x, =x,” € dada por:

*
ejlxkz Xk+1

glx=x+1  exp((x+1)-B,

1%, k* _ p((k*) i) —exp(By)
olx = x exp (X:-Bj)

glx.= x

Generalizando-se estes conceitos, vi-
sando a comparacdo de qualquer par de
categorias dentre as J categorias existentes,
obtém-se:

0;

V. 0.
/ L
W: - =#: eXp[X,-(B,“B,')], Vizj=1,...,J.

0. .
I/eiJ Ul

Logo, a diferenca entre os coeficientes
de x, determina a diregcao da vantagem de
pertencer a categoriaj ou j'. Se a diferenca
é positiva, ha maior vantagem de observar
jdoquej.

Para avaliar o comportamento das
probabllldades 6 quando ocorrem mudan-
cas em x, é preC|so calcular os efeitos
marginais. Conforme observado, o modelo
multinomial logistico ndo € um modelo linear,
logo a influéncia da variavel explicativa x,
sobre a probabilidade (6) de pertencer a
categoria de respostaj ndo é constante sobre
todo o intervalo de variagao de x,. Segundo
Powers e Xie (2000) o sinal do parémetro
(B/k) associado a variavel explicativa x, néo é
necessariamente igual a mudanca ocorrlda
na probabilidade 6, dada a condicao de
identificabilidade; ou seja, a probabilidade
e,. pode decrescer quando Bik é positivo. Uma
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das formas de verificar o efeito das variaveis
explicativas sobre as probabilidades é
através do efeito marginal calculado por
(assumindo-se a categoria J como base):

J
O _0[B-2 0.B,|Vi=1,d
ax, I\ =

A partir da equacao acima é possivel
estimar o impacto de mudangas marginais
nas variaveis explicativas x, sobre as proba-
bilidades 6,. Geralmente, os célculos ne-
cessarios para a solugdo da equacao acima
nao sao diretos quando a variavel expli-
cativa de interesse possui interagcdo com
alguma outra varidvel no modelo. Quando
isto ocorre ndo é possivel usar a referida
equacao para obter o efeito marginal.

Uma outra forma de mensurar o efeito
marginal usando os coeficientes estimados
no modelo é apresentada em Corseuil,
Foguel e Santos (2001). A partir dos coefici-
entes estimados, calcula-se a probabilida-
de média de os individuos (6) pertencerem
a categoria de resposta j, através de
mudancas no vetor de variaveis explicativas
X=(1, X;puers X,,)-

O procedimento consiste na criagao de
um novo vetor X", a partir da simulagéo de
que todos os individuos na amostra possu-
em uma dotagado K* de uma determinada
componente do vetor x. O segundo passo
consiste em recalcular as probabilidades
médias 6’, empregando-se X', no lugar de x,
utilizando como base a equagao do modelo
apresentada no inicio da segdo. Em
seguida, repete-se este procedimento
atribuindo uma nova dotacédo K™ a mesma
componente de x, e calcula-se 8. A
seqliéncia de probabilidades estimadas
fornece uma boa estimativa do compor-
tamento desta componente. E possivel,
também, modificar os valores de x,
mantendo-se todas as demais variaveis
constantes em seus valores médios.

Analise do modelo multinomial logistico

A estimagao dos parametros do modelo,
incorporando o plano amostral, foi realiza-
da utilizando-se o pacote estatistico STATA,
versao 6.0. Como dito anteriormente, a
variavel resposta de interesse no estudo,
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referente a situacdo ocupacional das crian-
cas e dos adolescentes, € politbmica, com
quatro possiveis categorias de resposta,
mutuamente exclusivas, definidas por:

a) somente participa da forca de trabalho
(FT);

b) somente estuda (E);

C) participa da forca de trabalho e estuda
(FT/E);
d) néo realiza nenhuma atividade (NE/FF).

A escolha do elenco de (potenciais)
variaveis explicativas para o modelo foi
baseada na literatura disponivel sobre o
tema trabalho infantil. Corseuil, Foguel e
Santos (2001) ressaltam que o nivel educa-
cional dos pais é um dos fatores determi-
nantes para que criangas e adolescentes
se afastem do mercado de trabalho. Quanto
maior o nivel educacional dos pais, maior a
conscientizagdo sobre a importancia da
educacao. Adicionalmente, Patrinos e
Psacharopoulos (1997) destacam a influén-
cia do tamanho e da composicado do
domicilio sobre a alocacdo ocupacional
das criancas. Um estudo realizado por
Hanusheck (1992) relaciona a qualidade
da educacao e o numero total de criancas
no domicilio. Estes estudos baseiam-se na
hipétese de que os chefes dos domicilios
possuem recursos limitados para o ensino
dos filhos. Logo, quanto maior o nimero de
filhos, menor sera a disponibilidade de
recursos para sua educacao. Além disso,
varias familias ndo possuem recursos para
a educacao dos filhos ou dependem das
criangas para aumentar o seu nivel de renda.
Ranjan (1999) associa o nivel de renda
familiar a alocagdo de tempo das crian-
¢cas em sociedades carentes ou menos
favorecidas.

Neste artigo, optou-se por utilizar uma
variavel composta pela renda domiciliar,
excluindo-se os rendimentos dos menores
de 18 anos residentes no domicilio, padro-
nizada pelo total de moradores do domi-
cilio. A inclusao de tal variavel no modelo
visa encontrar o efeito da necessidade da
complementacao da renda domiciliar
sobre a insercao ocupacional de criancas
e de adolescentes. Os argumentos apre-
sentados acima conduzem a definicdo de
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um conjunto de variaveis que, poten-
cialmente, podem influenciar a escolha da
crianga ou do adolescente.

Devido a incorporagdo do plano amos-
tral efetivamente utilizado pela PNAD/IBGE
na estimacao dos parametros, a variavel raca
nao foi utilizada na andlise dos dados. Em
todos os testes estatisticos utilizados para a
verificacdo do nivel de significancia das
estimativas dos parametros observou-se que
as estimativas encontradas para esta
variavel ndo eram significativas. Cabe
destacar que se 0 mesmo modelo fosse
estimado sem a incorporacao do plano
amostral, a mesma variavel (raca) seria
significativa a 1%, e com isso poderiam ser
geradas andlises equivocadas sobre o
evento em estudo.

Sendo assim, o conjunto inicial de va-
riaveis definidas para analise é dado por:
sexo, idade e educagéo (em anos de estudo)
da crianga; nivel de instrugdo da mae (em
anos de estudo); renda domiciliar per capita,
exclusive a renda dos menores de 18 anos,
expressa em salarios minimos®; razao entre
0 numero de cémodos que servem de dor-
mitdrios e o total de comodos do domicilio;
taxa de dependéncia’ das criangas entre 0
e 4 anos (inclusive) residentes no domicilio;
variavel indicadora de boa condi¢cdo de
habitagao’’; variaveis indicadoras de
localizagdo do domicilio, tais como regido
(Nordeste ou Sudeste), zona geogréfica
(rural ou urbana) e darea geogréfica
(metropolitana/néao-metropolitana).

Foram consideradas também as diversas
interacdes entre as varidveis (interagbes
duplas), totalizando 66 variaveis explicativas,
além do intercepto. Para avaliar a significancia
das diversas varidveis no modelo utilizou-se
um teste estatistico da forma:

Ho:By=0 HaiBj#0 ¥,=1.J-1T k=071.K

onde B é o parametro associado a cate-
goria j e a k-ésima variavel explicativa.

Sob H,, a estatistica de teste é definida
como:

t'= M ~t-student(u-L)
VV (B/'k)

onde V(B;x) é a variancia do estimador, j é
uma dada categoria de escolha e k =
0,1,..,K séo as variaveis explicativas, u é o
ndmero de unidades primarias de amos-
tragem (3.288) e L é o nUmero de estratos
(213). Se P(t*>|t|) < 0,05, ha evidéncias
para rejeitar H,,.

O modelo ajustado permite analisar o
comportamento da variavel resposta condi-
cionada a todas as variaveis explicativas
simultaneamente. A partir da utilizacdo do
teste estatistico foi possivel selecionar um
modelo com 13 varidveis explicativas, além
do intercepto, definido por: anos de estudo
(educa); idade (idade); indicador de sexo
(hom: 1=homem); taxa de cémodos
(txcom); anos de estudo da mée (edu_mae);
renda domiciliar per capita em salarios
minimos (rdpc_s); taxa de dependéncia das
criangcas de 0 a 4 anos residentes no
domicilio (txdep04); indicador de boa
condigao habi-tacional (boa: 1 = boa
condigéo); indicador de regido do domicilio
(se: 1 = sudeste); indicador de localizacéo
do domicilio (zona: 1 = urbana); indicador
de o domicilio estar em area metropolitana
(metrop: 1 = drea metropolitana); interagao
entre ano de estudo e idade (A); e interacdo
entre domi-cilio localizado na regido Sudeste
e taxa de dependéncia das criangas de 0 a 4
anos residentes no domicilio (B).

O modelo proposto, que relaciona a
probabilidade de ocorréncia de uma
categoria de situagdo ocupacional da
crianca ou adolescente 6. com os fatores
determinantes descritos, é dado por:

0; educa _idade hom _ txcom _edu_mae
I |=Pp, +P. +p. +P. +P. +p.

In [ =P+ B, By By By, Bs

eJ

rdpc_s _txdep04 _boa se _zona

) ) 4B :
6 j7 +l3/8 +B/Q B/10 +B/11

metrop A B
+B}12+ﬁj13

onde 6, é a probabilidade de uma crianca
ou adolescente estar somente estudando.

¢ O salario minimo vigente em setembro de 1999 era de R$ 136,00 (cento e trinta e seis reais).

0 Segundo Berqué (1991), “arazéo de dependéncia € o quociente entre a ‘populacéo dependente’ e a ‘populacéo potencialmente
ativa’ e, de acordo com o estudo citado, razdes de dependéncia com valores elevados sao vistas como refletindo desvantagens
econdmicas”. O critério para escolha da populagdo dependente é apenas cronoldgico, assumindo-se que individuos em determi-
nada idade sao inativos. Em geral, consideram-se como inativos os menores de 15 anos e maiores de 64 anos (Camarano, 1999).
" A condicao habitacional é considerada boa se o domicilio possui 4gua canalizada, escoamento sanitario e luz elétrica.
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TABELA 1
Estimativas dos coeficientes e desvios-padrao
Estimativas
Coeficiente Desvio-padrao P-valor
FT/E
Anos de estudo da crianca ou do adolescente -0,085 0,044 0,057
Idade da crianga ou do adolescente 0,330 0,010 0,000
Sexo da crianca ou do adolescente 1,002 0,047 0,000
Taxa de comodos 0,880 0,146 0,000
Anos de estudo da mae -0,059 0,007 0,000
Renda domiciliar per capita em s.m. -0,084 0,022 0,000
Taxa de dependéncia das criancas 0,196 0,169 0,247
de 0 a 4 anos residentes no domicilio
Condicoes habitacionais boas -0,212 0,064 0,001
Domicilio localizado na regido Sudeste -0,229 0,072 0,001
Domicilio localizado em zona urbana -1,288 0,076 0,000
Domicilio localizado em &rea metropolitana -0,555 0,058 0,000
Interacao entre ano de estudo 0,008 0,003 0,007
e idade da crianca ou do adolescente
Interacao localizagao na regido Sudeste e -0,591 0,323 0,068
taxa de dependéncia das criancas
Intercepto -5,580 0,152 0,000
FT
Anos de estudo da crianca ou do adolescente -1,247 0,136 0,000
Idade da crianga ou do adolescente 0,656 0,028 0,000
Sexo da crianca ou do adolescente 1,108 0,066 0,000
Taxa de comodos 0,486 0,219 0,027
Anos de estudo da mae -0,123 0,013 0,000
Renda domiciliar per capita em s.m. -0,204 0,079 0,010
Taxa de dependéncia das criancas 1,294 0,253 0,000
de 0 a 4 anos residentes no domicilio
Condicoes habitacionais boas -0,394 0,100 0,000
Domicilio localizado na regiao Sudeste 0,760 0,105 0,000
Domicilio localizado em zona urbana -0,982 0,096 0,000
Domicilio localizado em &rea metropolitana -0,633 0,101 0,000
Interagao entre ano de estudo 0,064 0,008 0,000
e idade da crianca ou do adolescente
Interacao localizagao na regido Sudeste e -0,419 0,400 0,295
taxa de dependéncia das criancas
Intercepto -10,837 0,444 0,000
NE/FF
Anos de estudo da crianca ou do adolescente -2,933 0,074 0,000
Idade da crianga ou do adolescente 0,068 0,011 0,000
Sexo da crianga ou do adolescente -0,136 0,036 0,000
Taxa de comodos 0,388 0,150 0,010
Anos de estudo da mae -0,082 0,008 0,000
Renda domiciliar per capita em s.m. -0,209 0,039 0,000
Taxa de dependéncia das criangas 1,454 0,115 0,000
de 0 a 4 anos residentes no domicilio
Condigdes habitacionais boas -0,275 0,059 0,000
Domicilio localizado na regido Sudeste 0,779 0,061 0,000
Domicilio localizado em zona urbana -0,097 0,058 0,092
Domicilio localizado em &rea metropolitana 0,090 0,053 0,092
Interacao entre ano de estudo 0,171 0,004 0,000
e idade da crianca ou do adolescente
Interagéo localizacéo na regido Sudeste e -0,452 0,181 0,012
taxa de dependéncia das criancas
Intercepto -1,987 0,137 0,000

Fontes: PNAD/IBGE 1999 e calculo dos autores.
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TABELA 2
Efeito do plano amostral para as estimativas do modelo
FT/E FT NE/FF
Var DEFF MEFF| Var DEFF MEFF | Var DEFF MEFF

Anos de estudo da crianca ou do adolescente 0,002 1,6 1,5 0,019 14 1,7 0,005 1,2 1,5
Idade da crianga ou do adolescente 0,000 1,8 1,4 0,001 1,7 2,4 0,000 1,8 2,6
Sexo da crianca ou do adolescente 0,002 2,1 2,2 0,004 1,2 1,1 0,001 1,2 1,2
Taxa de comodos 0,021 2,0 20 0,048 13 1,4 0,023 2,1 21
Anos de estudo da méae 0,000 1,6 1,6 0,000 1,2 1,2 0,000 1,5 1,6
Renda domiciliar per capita em s.m. 0,000 1,6 2,0 0,006 1,4 2,6 0,002 1,0 2,4
Taxa de dependéncia das criancas 0,029 1,8 1,6 0,064 15 1,4 0,013 1,2 1,2

de 0 a 4 anos residentes no domicilio
Condicoes habitacionais boas 0,004 23 2,2 0,010 1,5 1,5 0,003 1,7 1,8
Domicilio localizado na regiao Sudeste 0,005 34 3,3 0,011 2,0 2,0 0,004 1,7 1,8
Domicilio localizado em zona urbana 0,006 4,1 39 0009 20 1,9 0,003 1,8 1,8
Domicilio localizado em area metropolitana 0,008 24 23 0,010 1,9 1,9 0,003 2,0 2,0
Interacéo entre ano de estudo 0,000 1,5 1,5 0,000 14 1,6 0,000 1,3 1,4

e idade da crianca ou do adolescente
Interacao localizagao na regiao Sudeste e 0,105 1,8 1,8 0,160 1,3 1,3 0,033 1,2 1,2

taxa de dependéncia das criangas
Intercepto 0,023 2,0 1,7 0,197 1,7 2,3 0,019 2,0 2,4

Fontes: PNAD/IBGE 1999 e calculo dos autores.

Nota: Var - estimativa da variancia dos estimadores dos parametros incorporando o plano amostral.

Para a estruturacdo do modelo final
(reduzido) aplicou-se o procedimento de
estimacao que incorpora o desenho
amostral da PNAD, no qual se definem
apropriadamente os estratos, as unidades
primarias de amostragem e 0s pesos
amostrais. A Tabela 1 apresenta as estima-
tivas obtidas para os parametros do modelo
e respectivos desvios-padrao. As estima-
tivas dos efeitos do uso do plano amostral
EPA (Deff) e EPA ampliado (Meff), dispostas
na Tabela 2, indicam que as estimativas de
variancia dos estimadores dos parametros
obtidas desta forma séo, em média, o dobro
daquelas obtidas caso o plano amostral
nao fosse adequadamente especificado.
Conclui-se que a incorporagao do plano
amostral é essencial para a obtengao de
estimativas robustas e nao viciadas.

De acordo com o modelo ajustado, a
probabilidade de criangas e adolescentes
entre 5 e 17 anos, residentes nas regides
Sudeste e Nordeste, estarem somente
participando da forga de trabalho (FT) é de
0,03, enquanto a probabilidade de estarem
somente estudando (E) é de 0,77. A
probabilidade de exercerem ambas as
atividades (FT/E) foi estimada em 0,12
e a de nao estarem estudando, nem

participando da forga de trabalho, em 0,08
(NE/FF).

O efeito de cada varidvel explicativa
(sem interacoes) é apresentado na Tabela
3, que contém as razbes de vantagens e a
variacdo na probabilidade obtida através
do efeito marginal. Os efeitos de idade,
educacdo, residir no Sudeste e taxa de
dependéncia foram obtidos utilizando-se o
procedimento descrito em Corseiul, Foguel
e Santos (2001). De acordo com a Tabela 3,
as probabilidades de uma crianga ou
adolescente somente participar da forca de
trabalho ou participar da forca de trabalho
e estudar simultaneamente sdo maiores do
que a probabilidade de estar somente
estudando quando: s&o do sexo masculino,
residentes em domicilios com alta taxa de
comodos servindo de dormitério, e locali-
zados nas areas nao-metropolitanas e
rurais. Ja a probabilidade de nao realizar
nenhuma atividade difere das duas outras
categorias na questdo do sexo e no fato de
os domicilios estarem localizados em &reas
metropolitanas.

A renda domiciliar e o nivel de instrucao
da mée sdo fatores determinantes para a
decisdo de permanecer somente estu-
dando. Observa-se que o afastamento da
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TABELA 3
Efeitos marginais e razées de vantagens para as variaveis explicativas sem considerar os efeitos de interagao
Coeficiente Efeito marginal R.Vantagem
FT/E
Sexo (homem) 1,002 0,10 2,7
Taxa de co6modos 0,880 0,09 2,4
Anos de estudo da mae -0,059 -0,01 0,9
Renda domiciliar per capita em s.m. -0,084 -0,01 0,9
Condig6es habitacionais boas -0,212 -0,02 0,8
Domicilio localizado em zona urbana -1,288 -0,13 0,3
Domicilio localizado em area metropolitana -0,555 -0,06 0,6
E
Sexo (homem) 0,000 -0,11 1,0
Taxa de comodos 0,000 -0,12 1,0
Anos de estudo da mae 0,000 0,01 1,0
Renda domiciliar per capita em s.m. 0,000 0,03 1,0
Condic¢6es habitacionais boas 0,000 0,05 1,0
Domicilio localizado em zona urbana 0,000 0,15 1,0
Domicilio localizado em drea metropolitana 0,000 0,06 1,0
FT
Sexo (homem) 1,108 0,03 3,0
Taxa de cbmodos 0,486 0,01 1,6
Anos de estudo da mae -0,123 0,00 0,9
Renda domiciliar per capita em s.m. -0,204 -0,01 0,8
Condigées habitacionais boas -0,394 -0,01 0,7
Domicilio localizado em zona urbana -0,982 -0,02 0,4
Domicilio localizado em area metropolitana -0,633 -0,02 0,5
NE/FF
Sexo (homem) -0,136 -0,02 0,9
Taxa de cbmodos 0,388 0,02 1,5
Anos de estudo da mae -0,082 -0,01 0,9
Renda domiciliar per capita em s.m. -0,209 -0,01 0,8
Condig6es habitacionais boas -0,275 -0,02 0,8
Domicilio localizado em zona urbana -0,097 0,01 0,9
Domicilio localizado em area metropolitana 0,090 0,01 1,1

Fontes: PNAD/IBGE 1999 e calculo dos autores.

crianca e do adolescente desta atividade
esta relacionado com a incidéncia de
pobreza nas familias, evidenciada pela sua
localizagao geografica, pelas condigbes
habitacionais, nivel de renda domiciliar per
capita e nivel educacional das maes.
Continuando na Tabela 3, observa-se
que, analisando os resultados a partir do
efeito marginal, o impacto da variavel sexo
na probabilidade de ocorréncia de uma
dada escolha indica que as criangas e
adolescentes do sexo masculino tém
maiores chances de estarem inseridos no
mercado de trabalho, pois o efeito marginal
indica um aumento na probabilidade de so-
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mente trabalhar (+0.03 pontos na proba-
bilidade) e realizar ambas as atividades
(+0,10). Adicionalmente, as probabilidades
de somente estudar (-0,11) ou nao realizar
nenhuma atividade (-0,02) sao menores
entre aqueles do sexo masculino, revelan-
do que as meninas tém maiores chances
de pertencer a esta categoria.

Observa-se, também, que o nivel de
instrucao da méae e o nivel de renda do-
miciliar per capita do domicilio em que as
criancas e adolescentes residem influ-
enciam as probabilidades estimadas na
categoria somente estudar. O acréscimo de
1 ano de estudo na escolaridade materna
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implica uma variacao de 0,01 ponto na
probabilidade de o filho estar somente
estudando, enquanto a probabilidade de
pertencer a todas as outras categorias
diminui. Tal efeito torna-se mais evidente
ao considerarmos a variagdo de 1 saldrio
minimo na renda domiciliar per capita, pois,
neste caso, a probabilidade de estar s6
estudando aumenta em 0,03.

As criangas e os adolescentes resi-
dentes em domicilios localizados nas zonas
urbanas tém maior probabilidade de
estarem somente estudando, enquanto
aqueles que residem em areas rurais tém
maiores probabilidades de pertencer a
categoria participa da forga de trabalho e
estuda. Ao comparar as areas metropoli-
tanas e nao-metropolitanas, verifica-se que
a probabilidade de estar realizando ambas
as atividades aumenta quando a crianca
reside em areas nao-metropolitanas, mas
a probabilidade de nao realizar nenhuma
atividade aumenta caso o domicilio seja
localizado em areas metropolitanas.

Para a variavel idade, conclui-se que
quanto maior for a idade da crianca ou do
adolescente, maior sera a probabilidade de
estar somente trabalhando ou trabalhando
e estudando ao mesmo tempo (Grafico 1).
De fato, tal comportamento nao surpreende,
pois 0 mercado de trabalho torna-se mais

atrativo entre os mais velhos. Além disso,
supbe-se que quanto maior a idade da
crianga, maior é seu grau de instrucao, a
menos que exista atraso escolar. Nao é
possivel afirmar que existe relacao causal
entre a entrada no mercado de trabalho e o
atraso escolar, mas a introdug¢éo no modelo
do efeito de interagdo entre as variaveis —
idade e anos de estudo da crianga — objetivou
avaliar como a entrada no mercado de
trabalho pode estar condicionada, princi-
palmente, a idade (da criangca ou do
adolescente) e nao especificamente ao
atraso escolar. Observa-se, no Gréafico 2, que
a probabilidade de uma crianca ou adoles-
cente com quatro anos de estudo pertencer
a categoria participa da forca de trabalho e
estuda varia entre 0,10 e 0,24 dependendo
da idade, isto é, uma crianga de 11 anos
(sem atraso escolar) tem uma probabilidade
de estar realizando ambas as atividades
0,14 pontos menor do que um adolescente
com 17 anos de idade (6 anos de atraso
escolar). Este mesmo comportamento é
observado quando sao consideradas
criancas e adolescentes que estao apenas
participando da forga de trabalho.

Dando continuidade a analise dos
resultados, na Tabela 4 observa-se o efeito
do numero de pessoas residentes no
domicilio no qual reside, pelo menos, uma

GRAFICO 1
Probabilidades estimadas segundo aidade
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GRAFICO 2
Probabilidades estimadas de pertencer a categoria Participa da Forga de Trabalho e Estuda segundo a idade e o
nivel educacional

5 7 9 1 13 15 17

Idade
=—g=— 0 ano de estudo =——A— 1 ano de estudo =—— 2 anos de estudo
—— 4 anos de estudo ——— 6 anos de estudo = = = 8anos de estudo

Fontes: PNAD/IBGE 1999 e caélculo dos autores.

TABELA 4

Probabilidades estimadas das categorias de interesse segundo a taxa de dependéncia infantil, sexo da crianga ou

do adolescente e localizagao do domicilio

Probabilidades Estimadas
Sexo masculino Sexo feminino
FT/E E FT NE/FF FT/E E FT NE/FF
Taxa de dependéncia
0,0 0,15 0,74 0,04 0,06 0,08 0,83 0,02 0,08
0,2 0,15 0,73 0,04 0,08 0,08 0,81 0,02 0,09
0,4 0,14 0,71 0,05 0,10 0,07 0,79 0,02 0,11
0,6 0,13 0,69 0,06 0,11 0,07 0,77 0,03 0,13
0,8 0,13 0,67 0,07 0,14 0,07 0,75 0,03 0,16
1,0 0,12 0,65 0,08 0,16 0,06 0,72 0,03 0,18
2,0 0,08 0,50 0,12 0,30 0,04 0,56 0,05 0,34
Probabilidades Estimadas
Sudeste Nordeste
FT/E E FT NE/FF FT/E E FT NE/FF
Taxa de dependéncia
0,0 0,08 0,82 0,02 0,07 0,16 0,74 0,03 0,07
0,2 0,07 0,81 0,03 0,08 0,16 0,71 0,04 0,09
0,4 0,07 0,80 0,03 0,10 0,16 0,69 0,05 0,11
0,6 0,06 0,79 0,03 0,11 0,15 0,66 0,05 0,13
0,8 0,06 0,77 0,04 0,13 0,15 0,63 0,06 0,16
1,0 0,05 0,76 0,04 0,15 0,14 0,59 0,07 0,20
2,0 0,03 0,64 0,07 0,27 0,10 0,39 0,12 0,39
Probabilidades Estimadas
FT/E E FT NE/FF
Regiao
Nordeste 0,13 0,79 0,02 0,06
Sudeste 0,10 0,76 0,04 0,11

Fontes: PNAD/IBGE 1999 e célculo dos autores.
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crianca ou adolescente entre 5 e 17 anos
de idade. Note-se que quanto maior o valor
da variavel referente a taxa de comodos,
maior a chance de a crianga ou o adoles-
cente migrar da categoria somente estuda
para a categoria participa da forga de
trabalho e estuda.

Adicionalmente, quanto maior a taxa de
dependéncia, indicando a presenga de
varias criangas menores de 4 anos residindo
no domicilio, maior é a chance de ocorrer
migracao da categoria somente estuda em
direcao as categorias ndo realiza nenhuma
atividade e somente trabalha (Tabela 4). Este
comportamento da variavel taxa de depen-
déncia indica a importancia deste fator para
a caracterizagdo dos componentes da
categoria nédo realiza nenhuma atividade. O
deslocamento obtido, dado um aumento da
taxa de dependéncia, entre as criangas e os
adolescentes que somente estudam ou
realizam ambas as atividades para as outras
duas categorias ocorre com intensidade
diferente entre aqueles do sexo masculino e
do sexo feminino. Os homens tendem a
somente trabalhar, ao passo que as mulhe-
res tendem a abandonar as atividades.
Comparando-se as duas regides geogra-
ficas, percebe-se que residir na regiao Nor-
deste aumenta a probabilidade de pertencer
a categoria participa da forga de trabalho e
estuda, enquanto residir na regido Sudeste
aumenta as probabilidades de somente
trabalhar ou nao realizar nenhuma atividade
(Tabela 4).

Conclusao

Dentre as 28,5 milhdes de criancas e
adolescentes com idade entre 5 e 17 anos
residentes nas regides Sudeste e Nordeste,
estimou-se que 77% s6 estudam (E),
enquanto 3% somente participam da forga
de trabalho (FT), 12% participam da forga e
estudam (FT/E) e 8% n&ao estudam e ndo
participam da forga de trabalho (NE/FF).

As criancas e adolescentes do sexo
masculino tém maiores chances de parti-
cipar do mercado de trabalho, ao passo que
as do sexo feminino tém maiores chances
de nao estudar e nao participar da forca de
trabalho.

A participacao no mercado de trabalho
é crescente com a idade, mas o aumento
das chances de o adolescente trabalhar ou
nao exercer nenhuma das duas atividades
€ maior entre os que possuem algum atraso
escolar. Nao ha, entretanto, indicios de
causalidade entre atraso escolar e a partici-
pacao no mercado de trabalho. Destaca-se
o fato de que, devido ao atraso escolar, os
mais velhos exercam alguma atividade
econdmica em paralelo a escola, ou mesmo
abandonem a escola ao ficarem desesti-
mulados com os estudos.

O papel da educacao das maes, bem
como o da renda domiciliar per capita, é
fundamental para que a crianca ou o ado-
lescente se dedique somente aos estudos.
Quanto melhor for o nivel de instrucao da
mae, ou menor a condicao de pobreza do
domicilio, maior sera a probabilidade de o
filho sé estudar. Vale lembrar que a renda
domiciliar per capita baixa nao é condicao
para a entrada no mercado de trabalho, mas
familias com renda domiciliar per capita
mais alta tendem a manter as criancas ou
adolescentes fora do mercado de trabalho.
O resultado encontrado para a influéncia
da educacao da mae ratifica os resultados
de Corseiul, Foguel e Santos (2001) e de
Leme e Wajnman (2000). Em contrapartida,
Corseiul, Foguel e Santos (2001) néao
observam nenhum efeito da condicao de
pobreza da familia sobre a decisao do jovem
em trabalhar ou estudar. Entretanto, obser-
vou-se neste artigo efeito semelhante ao
encontrado por Ranjan (1999).

Com relacao a taxa de dependéncia
das criancas de 0 a 4 anos residentes no
domicilio, ha evidéncias de que quanto
maior a taxa, maior a probabilidade de a
crianca ou o adolescente do sexo feminino
nao participar da forca de trabalho e nao
estudar para poder cuidar das criancas
mais novas da familia. As criangas e adoles-
centes do sexo masculino tendem a parti-
cipar da forca de trabalho quanto maior for
a taxa de dependéncia. Estes resultados
confirmam a hipétese de Hanusheck (1992)
de que um nimero maior de filhos prejudica
a educacao oferecida pelos pais, bem como
a tese de Leme e Wajnman (2000) sobre a
escolha das mulheres em néo realizar
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nenhuma das atividades em domicilios com
muitas criancgas.

As criangas e os adolescentes resi-
dentes em domicilios localizados na regiao
Sudeste tém maior probabilidade de néo
participar da forca de trabalho e nao estu-
dar, assim como maior probabilidade de
somente participar do mercado de trabalho.
Este fato indica que no Sudeste as adver-
sidades criam situacdes mais propicias ao
abandono escolar, apesar do menor de-
senvolvimento e maior condicao de pobreza
do Nordeste, onde, em geral, as criancas
trabalham e estudam ao mesmo tempo.
Quando o domicilio esta localizado em
zonas rurais, maiores sao as chances de
as criancas ou os adolescentes pertencerem
a forca de trabalho. Nas areas metropo-
litanas observa-se um pequeno aumento
na chance de a crianga ou o adolescente
nao participar da forca de trabalho e nao
estudar.

A partir desta andlise, conclui-se que
as criancas e os adolescentes residentes
nas regides Sudeste e Nordeste do Brasil
tém maior dificuldade de estar s6 estudando
devido a condicao de pobreza observada
em suas familias. Estas criangas e adoles-
centes comprometem sua vida futura quan-
do nao pertencem a categoria s estuda.
Ao exercerem alguma atividade econémica
ou mesmo abandonarem a escola, estas
criangas ou adolescentes convivem com a
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